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1. Beispiele von Kunstlicher Intelligenz in der Lehre

1950 - 1970

Anfénge vonKI

« Begriff ,Al” auf der ersten
Al-Conference (1956)

+ Fokus auf neuronale
Netze und grolie
Datenmengen = Deep
Learning (1965/67)

1980

Verbesserte Hardware

+ Kunstliche Neuronale
Netze (CNNs) fur die
Verarbeitung von Bildern
entstehen

TUHH
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2018 — Heute

2010 - 2017

Wachsende Bedeutung

+ GrolRe Fortschritte in der
Bild- und Objekt-
erkennung (2010)

+ Rasante Entwicklung von
generativen Bildmodellen
(2014)

Weitere LLMs entstehen
2018: GPT & BERT
2019: GPT-2,T5
2020: GPT-3
2021: LaMDA
2022: ChatGPT, LaMDA 2
2023: Bard, GPT-4, PaLM,
PalLM 2, LLaMA

1910 1920 1930

1900

1940 1950 1960 1970

1950

2010

1;!; 19LO '[

2000

Output

1997

2017

Probabilities

Transformer-Modell

=1k
B
1

Turing-Test

Paper von Alan Turing:
LJmitation Game” und die
Frage: ,Kénnen
Maschinen denken?”
(vgl. schmidhuber 2015;
Turing 2009)

Long short-term memory

Erkennung von Muster in
Datensequenzen, z. B.
Satzbau und tragt
entscheidend zur
Entwicklung von Kl bei
(vgl. Hochreiter &
Schmidhuber 1997)

Ebnet den Weg fur grol3e
Sprachmodelle = Large
Language Models (LLMs)
und erstellt durch Zufall
neue Ergebnisse

(vgl. vaswani et al. 2017)

Positional
&

Encoding
Output
Embedding

Outputs
(shifted right)
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Beispiel ChatGPT:

1) Paraphrasieren/Umschreiben

Jo Paraphrasiere mir den folgenden Text: Eine umfangreiche juristische Bewertung der
grundlegenden rechtlichen Fragen im Zusammenhang mit dem Einsatz von Kunstliche-
Intelligenz (KlI)-basierten Schreibtools an Hochschulen hat das Projektteam von Kl:edu.nrw
der Ruhr-Universitat Bochum um Dr. Peter Salden in Zusammenarbeit mit Prof. Dr. Thomas
Hoeren von der Westfalischen Wilhelms-Universitat Minster (WWU) vorgelegt. Die
Ausarbeitung klart unter anderem, dass eine Software keine Urheberschaft an einem Text
haben kann. Studierende, die das Tool nutzen, jedoch schon, wenn sie in erheblichem MaBe
geistige Eigenleistung zu den Texten beitragen - eine schwierige Frage, die im Einzelfall
entschieden werden muss. Das Gutachten wurde vom Ministerium fir Kultur und
Wissenschaft des Landes MNordrhein-Westfalen in Auftrag gegeben und ist online verfugbar.

Das Projektteam von Kl:edu.nrw an der Ruhr-Universitat Bochum, unter der Leitung von Dr.
Peter Salden in Zusammenarbeit mit Prof. Dr. Thomas Hoeren von der Westfalischen
Wilhelms-Universitdt Minster (WWU), hat eine ausfihrliche rechtliche Bewertung der
grundlegenden juristischen Fragen im Zusammenhang mit dem Einsatz von Kinstliche-
Intelligenz (KlI)-basierten Schreibtools an Hochschulen vorgelegt. Im Auftrag des
Ministeriums fur Kultur und Wissenschaft des Landes Mordrhein-Westfalen erstellt, ist das
Gutachten nun online verfugbar. Die Abhandlung klart verschiedene Aspekte, darunter die
Feststellung, dass eine Software keinen Urheberrechtsschutz fur einen Text beanspruchen
kann. Allerdings konnen Studierende, die das Tool verwenden und in signifikanterm MaBe zur
geistigen Leistung der Texte beitragen, als Urheber betrachtet werden. Die Frage nach dem
genauen Umfang der geistigen Eigenleistung muss jedoch in jedem Einzelfall individuell

beantwortet werden.

2) Argumentation

Welche Vor- und Machteile bringt ChatGPT mit sich?

ChatGPT, wie auch andere Kl-gesteuerte Chatbots, hat sowohl Vor- als auch Nachteile. Hier 06!

sind einige davon:

Vorteile:

1

. Verfugbarkeit rund um die Uhr: ChatGPT kann 24 Stunden am Tag, 7 Tage die Woche zur
Verfligung stehen, um Fragen zu beantworten und Unterstitzung zu bieten. Es bendtigt
keine Pausen oder Urlaub.

2. Skalierbarkeit: Da ChatGPT eine Kl ist, kann es mit einer groBen Anzahl von Benutzern
gleichzeitig interagieren, ohne dabei an Effizienz einzubliBen. Es kann schnell auf steigende
MNachfragen reagieren und gleichzeitig eine konsistente Erfahrung bieten.

3. Breites Wissen: ChatGPT wurde auf einer Vielzahl von Texten trainiert und verfigt Giber ein
umfangreiches Wissensspektrum. Es kann Informationen zu verschiedenen Themen
bereitstellen und als personlicher Assistent fungieren.

4. Verbesserte Benutzererfahrung: ChatGPT kann auf nattrliche Sprache reagieren und

versuchen, die Bedurfnisse der Benutzer zu verstehen und angemessen darauf zu

reagieren. Es ermoglicht eine interaktive und benutzerfreundliche Erfahrung.

MNachteile:

i

. Begrenztes Verstandnis: Obwohl ChatGPT Gber umfangreiches Wissen verfiigt, hat es
Schwierigkeiten, Kontext und Muancen vollstandig zu verstehen. Es kann zu
Missverstandnissen fuhren oder falsche Informationen geben, insbesondere bel komplexen
oder mehrdeutigen Anfragen.

2. Mangel an Urteilsvermogen: Chat™"™™ =~~~ - -*-*-**--hen Mustern in den

% Regenerate response

Trainingsdaten und kann keine ei. sthischen Urteile treffen. Dies

Johannes Schafers (M. Ed.), 21.02.2024
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3) Textgeneration/Wissen

Was ist ChatGPT?

ChatGPT ist ein Sprachmodell, das auf der GPT (Generative Pre-trained Transformer)-
Architektur basiert. Es handelt sich um ein kinstliches neuronales Metzwerk, das von
OpenAl entwickelt wurde. Das Modell wurde darauf trainiert, auf naturliche Weise mit
Benutzern zu interagieren und menschenahnliche Antworten auf Texteingaben zu

generieren.

ChatGPT basiert auf dem Konzept des maschinellen Lernens und wurde mit einer groBen
Menge an Textdaten trainiert, die aus verschiedenen Quellen wie Blichern, Artikeln,
Websites und anderen Textressourcen stammen. Wahrend des Trainings hat das Modell die
Fahigkeit entwickelt, Sprache zu verstehen, Kontext zu erfassen und entsprechende

Antworten zu generieren.

Das Ziel von ChatGPT besteht darin, Benutzern bei der Losung von Problemen, der
Beantwortung von Fragen oder der Bereitstellung von Informationen zu helfen. Es kann in
verschiedenen Anwendungen eingesetzt werden, darunter Kundensupport, personliche

Assistenz, Unterhaltung, Textgenerierung und mehr. Es ist wichtig zu beachten, dass

ChatGPT ein Sprachmodell ist und Uber kein eigenes Bewusstsein oder Verstandnis verfugt.

Es generiert Antworten basierend auf statistischen Mustern in den Trainingsdaten und kann

manchmal ungenaue oder irrefuhrende Antworten geben.

4) Stilumwandlung

Jo Formuliere diesen Satz wissenschaftlich: ChatGPT ist ein ganz neues Sprachmodell.

a & o ChatGPT stellt ein neuartiges linguistisches Modell dar. (s Y

5) Ubersetzung
6) Literaturrecherche

7) Textbewertung

Es kommt auf das Prompting
(Formulierungsprozess) an?!

Johannes Schafers (M. Ed.), 21.02.2024
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1950 - 1970

Anfénge vonKI

« Begriff ,Al” auf der ersten
Al-Conference (1956)

+ Fokus auf neuronale
Netze und grolie
Datenmengen = Deep

1980

Verbesserte Hardware

+ Kunstliche Neuronale
Netze (CNNs) fur die
Verarbeitung von Bildern

2010 - 2017

Wachsende Bedeutung

+ GrolRe Fortschritte in der
Bild- und Objekt-
erkennung (2010)
Rasante Entwicklung von
generativen Bildmodellen

2018 — Heute

Weitere LLMs entstehen
2018: GPT & BERT
2019: GPT-2,T5
2020: GPT-3
2021: LaMDA
2022: ChatGPT, LaMDA 2
2023: Bard, GPT-4, PaLM,

Learning (1965/67)

entstehen

(2014)

PalLM 2, LLaMA
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Maschinen denken?”
(vgl. schmidhuber 2015;
Turing 2009)
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2030 2040

1997

Long short-term memory

+ Erkennung von Muster in
Datensequenzen, z. B.
Satzbau und tragt
entscheidend zur
Entwicklung von Kl bei
(vgl. Hochreiter &

Schmidhuber 1997)

2017

Transformer-Modell

« Ebnet den Weg fur grof3e
Sprachmodelle = Large
Language Models (LLMs)
und erstellt durch Zufall

Output
Probabilties

neue Ergebnisse
(vgl. vaswani et al. 2017)

Positional
Encoding

Output
Embedding

Outputs
(shifted right)
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Bild- und Objekterkennungssysteme:

Tracking aktivieren

Rein/Rauszoomen

‘ z. B. zur Hybridisierung der Lehre (vgi. schafers 2023)

(zQs/elsa 2023)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schafers
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Bild- und Objekterkennung sowie generative Bildmodelle:

Querschnittsansicht einer
Lithium-lonen AA-Batterie:

Kritischer
Reflexions-

prozess

(VisualMINT, Tom Rothe) (selbsterstelltes Bild mit Stable Diffusion XL)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schdfers
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Hybrider Bildungsraum

Digitale Lernumgebung

Lernplattformen

Angereicherte
& Virtuelle
Lern-
umgebungen

Physische
Lern-
umgebung

LXP/PLE

(Schdfers im Erscheinen, Darstellung in Anlehnung an Arnold et al. 2018, S. 60)

nes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schafers
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Drei Grundadrten des Einbezugs von Lernplattformen:
1) Digitale Anreicherung und Aufbereitung z. B. durch g
von Prasenzveranstaltungen Quizelemente e
2) Hybride Mischung von Prédsenz- und z. B. durch Flipped | G = & =
Onlineveranstaltungen Classroom B Bs Bs 5 =
3) Volistéindige Online-Lehre z. B. durch Massive L8 e LE B
open online - e
courses (MOOCs) | OF  Cl§ IR
(vgl. Arnold et al. 2018; Gillen et al. 2021; Kerres 2018; Schafers 2023; Schéfers i. E.) 12
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s

Lernenden-
verwaltung

Definition

Lernmanagementsystem/Learning- — Kursverwaltung
Management-System (LMS): ____ Rollen- & ° o
Diesem System kommt in erster Linie ij— Rechtevergabe - .‘.
die Aufgabe nach, digitale Lehrende Kommunikations- Lernende

Lernmaterialien (u. a. Lernkurse) und methoden
Autoren-)Werkzeuge zur

( .) . J L ______ (Autoren-)
Kommunikation und Organisation von Werkzeuge
Lernvorgédngen bereitzustellen. .
ernvorgangen bereitzustelle Lernobjekte- und

(vgl. Baumgartner et al. 2004, S. 15) - Kursdarstellung —

(eigene vereinfachte Darstellung in Anlehnung an Schulmeister 2005, S. 10)

13
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LMS-Anbieter nach GréRe der Bildungseinrichtungen (in Personen):

Blackboard llias Sakai

6% 3% 3%
Others

Stud.IP 3%

Blackboard llias Canvas
17% 6% 4%

1-2,499
Q
[a )
© 2,500-14,999
3
L
15,000 +
B ANGEL M Canvas
M Blackboard M Claroline
[ Brightspace D2L B Fronter LMS

Stud.IP

Blackboard Canvas RELE]
19% 6%
Stud.IP .

llias

[l Homegrown l LearningStudio [l Olat & OpenOLAT [l Schoology
W llias M Moodle M Others W Stud.IP

M Itslearning B NEO M Sakai

isTledi T=CH

@-LITERATE

(eLiterature 2017)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024
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Definition
Learning-Experience-Plattform (LXP)
[Personal Learning Environment (PLE):

,Bei einer LXP handelt es sich um eine

durch kiinstliche Intelligenz(Kl)
gestutzte Software, Uber die Nutzende
auf Basis persdénlicher Profile individuell

relevante Lernangebote erhalten.”
(King & Schweigler 2023, S. 223)

00@
O

(Kostenpflichtige)

Content-Provider

Interne LMS
[ ]

4

freier
Content B E

L

m&,d

o

2

(King & Schweigler 2023, S. 240)

Jo

hannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024

CC-BY-SA 4.0 — Johannes Sc

ha

fers
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Mobile data traffic by application category per month (percent)

W Video

. Audio

B Web browsing

B Sociol networking

B Software downlood and update

B Other segments

B P2P file shoring

In 2024, video will
account for around
74% of mobile
data traffic Personalisierte
Suche durch LXP
nach geeigneten
Lernmaterialien
2018 2024
27EB 136EB
per month per month
(Ericsson Mobility Report 2018)
16
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Kategorien Lernmanagementsystem (LMS)

Rolle der Lernenden

Rolle der Lehrenden

Lernende als aktive Konsumenten

Inhaltsexperten, speziellen Fachautoren,
Tutoren oder Lehrende

Lernende als aktive Konsumenten und
Produzenten

Lehrende kdbnnen auch Lernende sein

Learning-Experience-Plattform (LXP)

Personalisierung Lernenden-orientierte Lernmaterialien

Individuelle Lernmaterialien (Nach
Interessen, Lernstand und Community)

Inhalt Inhaltlich vordefiniert

. . o Begrenzt Gruppenarbeit, geschlossene
Soziale Einbindung Ler%endengrlﬁ)pppen 9

Rechte liegen bei der Lehrperson oder

Rechtestatus der Institution

Individuell frei wahlbar

Social Learning innerhalb der Community

Rechte werden durch Lernende und/oder
Service Providern kontrolliert

Bildungs- & Traditionelle Klassenraumszenarien,
Organisationskultur kurs- bzw. themenzentriertes Lernen

Selbstorganisiertes und selbstbestimmtes
Lernen

Lerninhalte erfordern Interoperabilitat
des LMS und der Aufbewahrungsorte

Technische Aspekte

Social Software Tools und Aggregation
diverser Quellen

(Gegenuberstellung der Lernplattformen Lernmanagementsystem und Learning Experience System/Personal Learning Environment in Anlehnung an

Schaffert & Hilzensauer 2008, S.3f. und Gaiser 2012, S. 9f.)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024

CC-BY-SA 4.0 - Johannes Schdfers
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Definition
Intelligente tutorielle Systeme (ITS) .
IAdaptive Lernumgebungen: { Benutzerschnittstelle
Diese Systeme passen sich an die . fRﬁﬁkmn%u:"i’Tgf:::‘ lSchUIerl'dsung
Lernenden an, ,[..]Jindem sie die igaben, Frodleme v
Lernfortschritte und -defizite ’ TUtW vernanensscquenzen ace Senivers Leﬁ
. mode - ode Y,
analysieren und dementsprechend \__’ ¥
das Lernangebot generativ ‘:‘::%?::12’1 ILehrstoffwissen IMusterIosung
modlifizieren sollen.” Wissensmodell
(vgl. I1ssing 1997, S. 555) »
(Eisendle 2003, S. 5)
19
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Beispiel eines ITS: ,Common Learning Middleware (CLM)“
o ff mi User Management |
&
Z Editors & .
z . Tool Consurner —1 Gamification |
c Authoring )
- Tools (e.g., Learning Management Systems)
E — Virtual Reality |
- _ _

# al Learning Analytics |
@ ~
S Recommender System |
= Commeon Learning Middleware
E 1 Additional Tool Providers l
5 I'/‘ API API
=z Tool Provider Learning Record St
"cd _< (e.g., Content Repositories) earning Record Store
o
' 4
a l\_ External Ressources

(Frauenhofer-Institut o. J.)
20
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Beispiel eines ITS: ,Common Learning Middleware (CLM)“

Lernempfehlungen auf Basis des vorhergesagten
Wissensstandes, inhaltlichen Metadaten, Vorgaben
der Dozenten, dem Lernverhalten anderer .
Teilnehmer & des individuellen Vergessens

Chatbot (Intent Classification fur FAQs) zur
Beantwortung haufig gestellter Fragen zu Inhalten,
der Lehrorganisation und -durchfihrung

auf die Kursinhalte - sich vom Schwierigkeitsgrad
mittels einer KI-Engine (ANN, Decision Trees) an
das ermittelte Niveau der Lernenden anpassen

Dashboards fir die Lehrenden mit Auswertungen
der Aktivitaten der Lernenden und Verbesserungs-
vorschldgen fir die Optimierung der Lehrdurch-
fahrung und Lernmaterialien (Visualisierung von

Kl und ML Methoden im Sinne der xAl)

Adaptive Ubungsaufgaben, die - inhaltlich bezogen

P Wk Gldjchurgen Lésen von Gleichungen Vorgeheniweive
1
- "
Y ememplenamges - O -
i - Fr=—— T
r ‘ it Lemanaoes
..... 1) Acuive Actgatren
Lemtmscesn 40% L R AN e T
W Ahrgrieten LOON Angesehes 100% hrgructen LONN
g
l.’ W SRS R SRR T e
L v LS v Gubchusges Sl e
W ke
Nusfgaben Agquivabenzumiormung 1 Gleichungen mit Klammem gaben G it
gmm
L 1] F 1ol L1
B Carchungen ma et st { ds Hisman
it S
.
;
i
i
Lemtatctaint 1% [ ] Lewmdgatachaint 7%
Argrieten LOON Angeset. 100 Argraten LOIY
N Wi ety i "2 e Ny i T bRy

Individuelle Lernbedarfs- & Lernfort- Semantische Suche zur plattformibergreifenden Suche
schrittsvorhersage fir jeden Inhalt mittels  nach Lerninhalten mittels KI zur semantischen Interpretation
Regression mit Neuronalen Netzen (ANN) von Inhalten & Sucheingaben (u.a. NLP, Embeddings, Ontologien)

[ ~,
"
= L3
!
[ KuRS

Y

LU T T —

[ —

?r .

— & LOSEN VON GLEMHUNGEM MIT EINER VARIABLEM
:

Erfasst explizites Feedback Ermittelt implizites Feedback DSGVO-Konformitat
zu Selbsteinschatzungen, Ubungen etc.  zu Lernphasen durch Interaktionsauswertungen geprift

(Frauenhofer-Institut o. J.)

Hoher
Entwicklungs-
aufwand
gegenuber

wenig Nutzen
(vgl. Arnold et al. 2018, S.125)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024
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Machine Learning Algorithmen und Learning Analytics: Ub“ggs‘““fg‘“be”‘
ewertung
l. Supervised Learning z. B. durch Bewerten von ? o —L.
-]
oo Y/ . . . .
(,Uberwachtes Lernen”) iIndividuellen Lernenden- g - — p'__|
leistungen 5 enrende
2 8
2. Unsupervised Learning z.B.durch Erkennenvon  £32
2
° 7 . . Q‘
(.Unaberwachtes Lernen”)  |eistungsunterschieden g3
(,Leistungsanomalien”)
Schuljahr (t
3. Reinforcement Learning z. B. durch personalisierte 3( Z} g/
(,Bestdrkendes Lernen”) Lernpfade L
(in Anlehnung an Zawacki-Richter et al. 2019 ) 29

Johannes Schafers (M. Ed.), 21.02.2024
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Uber API-Schnittstelle Einbindung weiterer LLMs und KI-Systeme in ITS:

e ChatGPT Z. B. Literaturrecherche und

(https://chat.openai.com) TextUbersetzung

« ChatPDF @ z. B. Zusammenfassung ganzer
(https://www.chatpdf.com/) Berichte, Anleitungen etc.

« DeeplL-Write e Secol z. B. stilistische Uberarbeitung und
(https://www.deepl.com/write) °*P™ Verbesserung von Texten

‘ Einbezug eigen-trainierter anwendungsbezogener LLMs

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schdfers
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LERNASSISTENT Q @ @ & Maxvuserman

SMART LEARNING

BW Chatbot v

ﬂ. Willkommen

BUNDLIWL Y
o Lernempfehlungen .
22:41

V'l ler Lernass nt . 2 2 2 = g .
&) Virtweller Lomaasisten Ich bin ein Chatbot, erstelit mit dem Ziel, hdufig gestelite Fragen leicht

verstandlich zu beantworten. Bitte habe noch etwas Nachsicht mit mir. Da ich
Adaptive Aufgaben zum ersten Mal in der Pionierschule eingesetzt werden, wei ich noch nicht
genau, was die wirklich wichtigsten Fragen sind. Aber auch, wenn ich deine
Fragen mal nicht beantworten kann, helfen mir diese, mich auf zukinftige
Lt Lernauswertung Einsdtze besser vorzubereiten.

> Losen von Gleichungen mit einer

Varlablen
Wie lautet der Satz des Pythagoras?

> Gleichungen mit mehreren
Variablen
Der Satz des Pythagoras beschreibt in einem rechtwinkligen Dreieck einen
mathematischen Zusammenhang zwischen der Hypothenuse “c" und den
Katheten “a* und “b" bei dem gilt: a? + b? = ¢

9 41
224

(Frauenhofer-Institut o. J.)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schafers
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Produktivitdtssteigerung durch Ki?

Experimental Evidence on the Productivity Effects of _ Onllne_EXperiment mit 444 BeI’UfStCItlgen

Generative Artificial Intelligence

Stakded Noy  Whitney Zhang Hdalfte mit ChatGPT andere Hdélfte ohne Kl

MIT MIT

WorkingPpes ok per i) - Mittelschwere berufliche Schreibaufgaben

Abstract

We examine the productivity effects of a g ive artificial intellig hnology—the
assistive chatbot ChatGPT—in the context of mid-level professional writing tasks. In a

prereg line exp we assign occupation-specific, incentivized writing tasks
to 444 college-ed i and expose half of them to ChatGPT.

Our results show that ChatGPT substantially raises average productivity: time taken —_ Z eite r s Pq r n i s U m 3 7%

decreases by 0.8 SDs and output quality rises by 0.4 SDs. Inequality between workers.

decreases, as ChatGPT the prod y distribution by b ing low-ability

b s R R (g egenu ber Kontroll gruppe 17 Min.
rough-drafti iXp to ChatGPT i job satisfaction and self-efficacy and

heightens both concern and excil about i hnologi

We gratefully acknowledge financial support from an Emergent Ventures grant, the George and Obie Shultz.
Fund, and the National Science Foundation Graduate Research Fellowship under Grant No. 1745302. The

anstatt 27 Min.)
B iyl T A - sichtbare Qualitatssteigerung
A s e T - Ungleichheit zwischen
Arbeitnhehmer:innen nimmt ab

MIT Labor Lunch for helpful comments and conversations.

(Noy & Zhang 2023)
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Kl nicht einsetzen des ,Einsatzwillens” und aufgrund des derzeitigen Hypes!
- Weiterhin Bezug zum sinnhaften Einsatz in der Lehre und Ausbildung, zur Forderung der

beruflichen Handlungskompetenz

"Man muss nicht tiberall kiinstliche Intelligenz verwenden, nur weil es méglich ist.
Hdéufig reicht auch einfach eine klassische Automatisierung der Abldufe.,,
Dr. Heike Brugger, Leiterin des Geschdftsfelds Energiepolitik vom Fraunhofer-Institut far

System- und Innovationsforschung ISI
(Kuhl 2022)

Johannes Schafers (M. Ed.), 09.03.2024 CC-BY-SA 4.0 — Johannes Schafers

27




B. Diskussion um Zukunftsszenarien

TUHH

IBBD

28




. . . TUHH
5. Diskussion um Zukunftsszenarien

IBBD

- { AT PERSONALIZED LE/
Personalisierte Lernerfahrungen a—

1 Adaptive Lernpfade

Kl-gestiitzte Plattformen analysieren das individuelle Lernverhalten der
Nutzer und passen die Inhalte sowie den Schwierigkeitsgrad an. Dies
ermoglicht personalisierte Lernerfahrungen.

| Kl-gestutzte
2 Intelligente Empfehlungen
Basierend auf den Starken und Schwachen eines Lernenden bietet die Le r n p | attfo rm e n

Plattform maRgeschneiderte Empfehlungen fir weitere Lerninhalte und

Ubungsmaterialien an.
Die Kl-gestiitzten Lernplattformen revolutionieren die berufliche Bildung

und Digitalisierung. Sie sind eine innovative L6sung, um

3 Fortlaufende Anpassung maRgeschneiderte Lerninhalte anzubieten und Lernerfolge gezielt zu
Die Plattformen passen sich kontinuierlich an den Lernfortschritt an, um fordern.
ein optimales Lernumfeld zu schaffen und die Wissensvermittlung zu
verbessern, @A by Johannes Schifers

" & Made with Gamma

(Erstellt mit Gamma.app)

Zukiinftig Generierung von ganzen Lernmodulen und Lernmaterialien

durch Kl-gestitzte Lernplattformen?
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